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“Standard”-Modus: Erste Analyse bereits richtig @A
“Reanalyse”-Modus: Analyse muss korrigiert werden 9@ &}

¢ Unterschiedliches Leseverhalten je nach Modus
¢ Erste Analyse bedingt durch sprachliche Gewohnheiten

o Statistik der Sprache: “Wie oft steht an dieser Stelle ein Verb?”
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Wie “messen” wir die Sprachstatistik?
¢ Friher: Auszahlen in Textsammlungen
NOMEN mag NOMEN und NOMEN

¢ Heutzutage: neuronale Sprachmodelle (LLMs; z.B. GPT)



3bluelbrown.com

Neuronales Netz (“KI”)
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Sprachmodelle (LLMs)

o Explizite Regeln?

Erst kommt das Subjekt, dann das Pradikat, dann das Objekt.

¢ Selbstlernend:

Hier ist das Internet; lerne selbst, welche Woérter haufig auf
welche anderen Woérter folgen.

o Sprache ist (zum Teil) auch nur Statistik &[]
o Kinder lernen Sprache auch zuerst ohne explizite Regeln & + [ = Q)
o Fiir ein LLM sind Worter auch nur “Pixel”/Zahlenwerte [ [ [ [
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Mathematische Gewichtung vorheriger Worter

Lampenfieber - 0.32

Muffensausen - 0.23

schlecht geschlafen - 0.09
] - [

Schweif3fifle - 0.12

Gliucksgefiihle - 0.30

Durst - 0.15
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Nach x X + Slam x Y + hatte x Z = P(SchweiBfiiBe)
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Perfekte Kenntnis der Sprachstatistik
kann Sprachverstandnis vorgaukeln!

!say "i am alive'" )

>I AM ALIVE
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(Wortvorhersage)

Sackgasse = sehr niedrige Wahrscheinlichkeit?

Sind LLMs perfekte “Lesemodelle”? f =
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0.40
gern - 0.33
total - 0.20
nicht - 0.06
findet - 0.001
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Bin ich ein LLM?
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Mein ¥>neues%> Modell:

Drei Lesemodi + mathematische Modellierung

“Standard”-Modus: Erste Analyse bereits richtig @A
“Reanalyse”-Modus: Analyse muss korrigiert werden 9@ &}

ﬁ-Modus: Schnelles, unaufmerksames Lesen
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o LLMs haben keinen bewussten Sackgassen-Effekt & [?

Aber:

als

“Nimm im Zweifel das einfachste Modell”
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REINE LLMS

"

(... aber konnen helfen, menschliches Lesen
besser zu verstehen)
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Fanmail (¥ und Jobangebote &) gerne an

paape@uni-potsdam.de



